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In the article authors are interested in BIP performance for three-element system (“k-out-of-n” reliability structure), the main-

tenance policy which is one of most commonly used in practice. The BIP may be implemented in technical systems when some
information about reliability characteristics is known. The basic reliability parameters that have to be specified in such systems

are: an estimation of system components’time to failure and some delay time characteristics. In order to determine the effects of
possible errors and to specify sufficient accuracy of the estimation, the analysis of system costs was done for various values of
the expected delay time, assuming three different probability distributions of the delay time (Weibull, Uniform, and Normal). The
modelling process was based on the use of GNU Octave sofiware. Test analysis of delay time parameter, assuming different types of
probability distributions is the base to conclude: if the form of the distribution has any meaning for economic results of the system,

and what kind of consequences may result from improper mean delay time estimation E(h).
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W pracy analizie poddano system trzyelementowy (struktura niezawodnosciowa progowa), ktorego procesy obstugiwania realizo-
wane sq zgodnie z zalozeniami Polityki Przeglgdow Blokowych (BIP). Strategia ta moze by¢ zastosowana w procesie utrzymania
systemow technicznych, gdy znane sq pewne jego charakterystyki niezawodnosciowe, bazujgce m.in. na informacjach o czasach
pomiedzy uszkodzeniami elementow systemu. W badaniach skupiono si¢ na trzech rozktadach prawdopodobienstwa tej zmiennej lo-
sowej (normalny, Weibull, prostokqtny). Model symulacyjny opracowano przy wykorzystaniu oprogramowania GNU Octave. Ana-
liza okresu opdznienia czasowego, przy zatozeniu roznych postaci rozkladow prawdopodobienstwa tej zmiennej losowej, pozwolita
na oceng: czy znajomos¢ typu rozkladu prawdopodobienstwa zmiennej losowej h ma istotne znaczenie dla wynikow ekonomicznych
Sfunkcjonowania systemu, oraz jakie konsekwencje mogq wystgpic w wyniku niewlasciwej estymacji wartosci sredniej E(h).

Stowa kluczowe: opoznienie czasowe, model obstugiwania, metody estymacji parametrow.

1. Introduction h

In the case of complex systems, in which an important issue is a
problem of modeling the relationship between two separate subsys-
tems that have an impact on the overall system availability, a lot of >

works draw attention to the delay times occurrence during operational 0 u ¢
processes performance [8].

In the year 1976 Christer (following [16]) proposed the delay- Fig. 1. Delay-time concept [15]
time (DT) concept, used to this day in the renewal theory in order to
optimize the technical system downtime due to not detected failures
occurrence (e.g. [9, 10, 14, 16, 20]). The basic idea rests on an obser-
vation that a failure does not usually occur suddenly, but is preceded
by a detectable fault for some time prior to actual failure, called a
delay time and is denoted by 4 (Fig. 1) [8, 12]. This research area has
been widely studied in the literature, e.g. in [2, 3, 6, 7, 8, 12, 13, 24,
25,26, 27, 28], where reviews of delay-time models from the applica-
tion point of view are provided, and in [22, 23, 25, 32] which focus on
the possibilities of DT models use for multi-unit systems maintenance
performance.

The correctness of maintenance model selection for technical sys-
tems with time delay is directly dependent on the accuracy of model
parameters estimation process. Generally, there is no possibility to
measure directly either the delay time associated with a defect, or the
initial point u. There can be proven a possibility to estimate the delay

7y
v

time for a set of specific faults and failures, and from this deduce the
location of the initial point and estimate the delay-time and initial-
point distributions [12, 25].

There are two methods to estimate delay-time / and initial point
u parameters in the literature. When the operating data are available
and reliable, it is possible to estimate the model parameters using the
maximum likelihood method (e.g. [30]). Otherwise, there is applied
a subjective estimation of parameters based on expert opinion (e.g.
[29]). One of the first works in which authors have developed and
investigated the method of subjective opinion of experts use in the
parameter / estimation process are [10, 14, 15, 16, 20]. These works
regarded to maintenance processes performed in civil engineering
[10], industrial systems [16], manufacturing [15, 20] and transport
maintenance [14].

(*) Tekst artykutu w polskiej wersji jezykowej dostepny w elektronicznym wydaniu kwartalnika na stronie www.ein.org.pl
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In the next paper [13], authors continued their research on the de-
lay time models parameter estimation issues. The authors presented an
overview of the literature in the study area and discussed the revision
delay-time models. Moreover, they investigated the issue of biased
estimates determination in the analysed research area. This issue was
later continued in [12], where e.g. the parameter estimation methods
criteria used in maintenance decision processes have been analyzed. A
literature review of the fields of subjective probability and the experts’
opinions application in maintenance decision-making processes per-
formance with the use of DT concept was presented in [7, 29].

In the next works, authors presented the implementation of sub-
jective method of delay time parameters estimation in maintenance
issues of industrial systems [19], manufacturing systems [1], and city
bus transport companies [21].

On the other hand, for the first time, authors in [5] used an objec-
tive method in the process of delay time parameters estimation for
the repairable object performance. Model parameters were estimated
using maximum likelihood method and Akaike Information Criterion
(AIC). The proposed model was developed in [4], where the authors
investigated a technical system consisting of multiple components.

In the next work [17] authors considered a multi-element system,
in which inspection actions are carried out systematically at time 7T
and at failure. The issue of an objective estimation of the model pa-
rameters for complex system were analyzed e.g. in [18].

The problem of model parameters estimation, when there are
available only data about the moments of failure occurrence (lack of
information about system maintenance process performance), was
analyzed in [11]. In other work [31], there is presented an example of
time between maintenance actions performance for a manufacturing
company.

Particularly noteworthy is the work [30], in which authors devel-
oped a model of delay time parameter estimation using both estima-
tion methods.

Literature studies show that the problem of the proper esti-
mation of the parameters of the random variable delay time /4 is ex-
tremely important and there are developed methods for continuous
improvement of these estimates. In practice, there is not always the
possibility of a correct and accurate approximation of all the delay
time parameters for maintained system. In many cases, the available
data allow only for estimation of the expected value and standard de-
viation of the delay time variable. Following this, there can be asked
a question about possible consequences of incorrect estimation of the
model parameters and the legitimacy of estimation improvement pro-
cess performance. Therefore, the aim of this article is to assess:

* consequences - economic and reliability ones - which should be
taken into account for maintained system, if only selected pa-
rameters of delay time will be possible to estimate in practice,

* the necessary delay time parameters estimation accuracy, al-
lowing the selection of the correct time between inspection ac-
tions performance in multi-component system.

Achievement of such defined objectives has been performed by
carrying out a simulation analysis of a technical system operation
process with implementation of different delay time characteristics.
The system is maintained according to Block Inspection Policy - BIP.
Research results analysis allowed assessing the influence of selected
delay time parameters changes on the obtained system maintenance
costs and availability ratio. This process enables to assess the conse-
quences connected with parameters under- and overestimation or with
absence of delay time parameter data. Moreover, there is a possibility
to define the influence of such consequences on performance outputs
of multi-unit system, maintained according to BIP strategy. The arti-
cle bases on simulation studies implementation because of the lack of
analytical models development which could be used to define mainte-
nance costs and system availability, depending on the multi-unit sys-
tem characteristics and BIP strategy requirements and conditions.

In the next Sections, there are discussed the main assumptions
used in BIP model, used simulation algorithm, and there are presented
the obtained research results.

2. Block Inspection Policy Model

The study investigates system comprised of 3 identical elements,
in a k-out-of-n reliability structure, working independently under the
same conditions. The used maintenance policy is a BIP which assumes
that the diagnosis operations of the state of a system are carried out
at regular intervals of 7 time units. This maintenance strategy can be
used in the maintenance process of technical system, where some of
its reliability characteristics are known, based on e.g. the information
about the time between failures of system components. It is assumed,
that the system components are independent, as well as the first signs
of forthcoming failures (defects occurrence). The inspections are as-
sumed to be perfect. Thus, any component’s defect, which occurred
in the system till the moment of inspection, will be identified. All
elements with identified defects will be replaced within the inspection
period. The performance of the investigated system being illustrated
in Fig. 2 is also defined by the additional assumptions:

* maintenance actions restores system to as good as new condi-
tion,

« failures of the system are identified immediately, and repairs or
replacements are made as soon as possible,

* system incurs costs of: new elements, when they are replaced,
inspection costs, and some additional, consequence costs,
when system fails,

« elements’ lifetime, repair time, replacement time and the length
of the delay time before element’s failure are random and their
probability distributions are known.

The performance of the chosen system is modeled with the use
of simulation processes. The modeling process was based on the use
of GNU Octave software. The list of tested system parameters, which
were used in the simulation models, is given in Table 1. The scheme
of the simulation algorithm is given in Fig. 3.
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Fig. 2. Idea of the Block Inspection Policy for investigated system

The research analysis regards to the assessment of delay time pa-
rameters influence on the investigated system economic results. As
a result, there is a necessity to define the expected costs per unit of
operating time of the system resulting from BI maintenance policy
performance Cp(7):

Cpr(T)=CEp(T)+CCp(T) +CIp(T) (1

where: Cp; — the expected cost resulting from B/ maintenance policy
performance, T — the period between two consecutive inspection ac-
tions performance, CEy; — the expected costs of new elements per unit
time for B/ maintenance policy, CCp; — the expected cost of the con-
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Table1. Modelled system parameters

Symbol Description Tested values
‘ 1. Process pa.ram.etersd finition according to Tab. 1 and initial values: |
[=1t= rul, Torm = =0, M=
n Number of system elements 3 1=1,220, N =0, Fsri=0, 20 Bf” 0, N~ 10000
K Minimal number of up-stated ele- 13 [ 2. Generating # random times to failure Tp; consistent to F(f) givenin Tab. 1 (i =1,2,....) |
ments keeping the system in upstate ! i
| 3. Generating » delay times /iy consistent to Fx(k) givenin Tab. 1 (i =1.2....%) |
Ce The cost of new element 1
G The cost of an inspection 1 3 =T = - 108
¢ The cost of a system failure 10000 6. Calculation of occurred elements’ defects and failures moments:
. . . . =i+ Ty,
T; The time required for inspection 0 fo =l
T CO".‘Stant time between maintenance _ | 7.t = the moment of a system failure (the 2 — & = 1 lowest value of 1) |
actions performance
YES
t s [o:t== | @
F (t=u+h) | C.df. of elements' lifetime o) L2 =
( ) F(t)=1-e 100 10. Generating # — & = | random corrective NO
replacement times T comsistent to Gi(f) | 4. t =T |
giveninTab. 1 (f=1.2,..., n=k+1) o i
R e .
Gt) C.d.f. of single elements’ repair time (23 T ¥ 5. 7 = number of elements
r (resulting from a system failure) G, (t)=1-¢ 100 [ Ter = Tor + max(Ty) | for which fu < 1
+ ¥
C.d.f of single element’s replacement / 12. Re-generating - = | random times to 16. Generating 2: random pre-
. g . (123 failure T7; consistent to () given in ventive replacement times I
Gp(t) time (resulting from preventive re- G,()=1-c 10 Tab. 1 (i = 1.2,..., =k =1) consistent to Gp(f) given in
placement) P T Tab. 1G =12,.., )
13. Re-generating n — k< 1 delay times iy = ¥
ah Y consistent to Fi{h) given in Tab. 1 17. Ty =Ene = 1a 25
. _IT) (=12 . n-k =1) Tep = Tz = Ti = max(Tr)
— oy = h
Sn(h) = 7;,
B YES i
1 18.7=Nm?
NO
1 . 22. Cost components and :
ifa<h<b availability ratio caleulation ¥ Re-geueraling. mrindom tnes o
, . — _ ., TR : failure T;; consistent to F(f) given in Tab.
fy (h) C.d.f. of elements’ delay time Th(h)=1b-a (Equ. 1=3) 1¢=12...m) .
0,ifh<aorb<h
v
20. Re-generating 1 random delay times
( )2 @ Jy consistent to Fi(k) given in Tab. 1 ||
h—u G=12..,m)
1 [ 262 ] . . . ,
Sn(h)= Fig. 3. Simulation algorithm
2no

sequences resulting from a system failure for B/ maintenance policy,
Clg;— the expected costs of performed inspections.

The expected costs of new elements per unit time can be obtained
from the following formula:

[(n—k+1)-Ngp(T)+ Y npp(T)]-c,
or

CEp(T)= 2

where: n — number of elements of the system, £ — minimal number of
up-stated elements for having system in an operational state, Ngz— the
number of system failures during assumed time horizon, Xnpp — the
expected number of elements that were preventively replaced after
inspection, ¢, — the cost of new element, OT — the operating time of
the system.

Moreover, the expected cost of the consequences resulting from a
system failure for the investigated maintenance policy can be calcu-
lated from the following formula:

Ngp(T)-c.

CCpr (N == A3)

where: ¢ — the cost of the consequence resulting from a system failure
occurrence.

There is also a necessity to define the expected costs of performed
inspections:

Npr(T)-¢;

Clg(T)= e

4)

where: Npr — the number of preventive replacements of system ele-
ments, ¢; — the cost of an inspection performance.

The next step is connected with availability analysis. Thus, the
availability ratio is calculated with the use of the following formula:

OT(T)
OT(T)+Tpr(T) +Tsp(T)

Api(T) = (%)

where: Tpy — the expected time of preventive replacements of system
elements, T — the expected time of corrective replacements of sys-
tem elements.

3. Estimation of delay time parameter h - analysis of
obtained simulation results

While performing the simulation analysis, it was assumed that
there are tested three systems, built and operated in the same way and
differing only in the area of delay time characteristics of its compo-
nents. It was assumed, that the systems delay time differs in the form
of the probability distribution of the variable 4 (Weibull, rectangular,
normal distributions), but the expected value of the variable is the
same (E (/) = 35). Analysis of the delay time period, assuming the
different forms of probability distributions of variable 4, allows as-
sessing:

« if the form of the probability distribution of the random varia-
ble 4 is important for system performance in terms of obtained
economic and availability results, and hence - if the knowledge
of the form of its probability distribution function is necessary
for the proper selection of time between inspections 7,
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» what kind of the economical and reliability consequences can
arise in a maintained system in the case of incorrect estimation
of parameters describing the variable 4.

The Figures 4 — 9 show the economic results and availability ra-
tio level of three-element system performing according to BIP policy
depending on the expected value E(%), the length of the period 7,
and the type of the probability distribution of the random variable 4.
Moreover, the presented analysis results refer to the technical system
performing in two extreme reliability structures “/-out-of-3" (parallel
reliability structure — bright markers) and “3-out-of-3” (serial reliabil-
ity structure - dark markers).

For all the three investigated cases, the obtained economic results
are very similar regardless of the type of the probability distribution of
the variable 4. Both parameters: the time between maintenance action
performance (7) and the expected value of time delay (E(%)) have a
significant impact on the level of expected maintenance costs. How-
ever, obtained results rather do not depend on the type of the prob-
ability distribution of the variable /. Areas of maintenance costs for
both systems, performing in serial and parallel reliability structures,
have the same characteristics, e.g. for the cases of the longest delay
time (E(k) = MTTF = 100) maintenance costs for serial system range
0-200 depending on the desired length of time between inspections
T, but independently of the type of the probability distribution of the
elements delay time /4 (Fig. 4, 6, 8). Exactly the same effect can be
observed for the other tested values of E(/) in both system’s reliability
structures — the same maintenance costs boundaries, as well as the
same curvature of the maintenance cost surfaces. This fact leads to
the conclusion that the optimization process of BIP policy parameters
for the analysed system requires no knowledge about the type of the
probability distribution of the random variable 4. Hence, the wrong
assumption of the type of probability distribution of the random delay
time / does not cause significant differences in the system mainte-
nance cost assessment. A similar effect can be observed in the analysis
of system availability ratio level (Fig. 5, 7, 9).

Fig. 4. The expected costs Cy; when probability distribution of delay time
variable is Weibull distribution
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Fig. 5. System availability ratio (4) when probability distribution of delay
time variable is Weibull distribution
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Fig. 6. The expected costs Cy; when probability distribution of delay time
variable is rectangular distribution
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Fig. 7. System availability ratio (4) when probability distribution of delay
time variable is rectangular distribution
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Fig. 8. The expected costs Cg; when probability distribution of delay time
variable is normal distribution
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Fig. 9. System availability ratio (A) when probability distribution of delay
time variable is normal distribution

The research works [22, 23], which investigate the BIP policy in
multi-unit systems performance implementation, determine the rela-
tionship between time 7" and the expected value of the variable 4 in
systems with serial reliability structure, which is obtained for the low-
est maintenance cost and highest system availability:
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EM)
o (6)

This relationship is shown in the Figures 4 — 9 as an additional
line, near which are the best solutions for the economic and avail-
ability criteria and analysed expected values E(%). Expression (6) and
the results presented in the Figures show that “nearly optimal” period
between inspections of the series system performed according to BIP
strategy should be determined on the basis of information about the
expected value of the delay time.

In order to confirm the fact that the type of the probability dis-
tribution of the random variable / has no significant effect on the
obtained economical results of BIP use, the relationship described
by equation (6) was subjected to further analysis (Figures 10 — 15).
For this purpose, all maintenance cost results and system availability
ratios, obtained during the simulation experiments are shown in the
form of the relationship E(4)/7. The ratio of E(h)/T ~ 0 means
systems in which:

« the expected value of the elements delay time is very low (short
time of defect occurrence before failure),

« the time between inspections 7 is very overestimated in the
relation to the length of the expected elements delay time
(wrongly defined time 7).

Asitcanbe seen, in both the investigated cases the system econom-
ical results, as well as the availability ratio level are very unfavorable.
With the increase of the relation E(%)/T, the economic results seem
to improve (maintenance costs decrease), there is also observable an
increasing system’s availability ratio level. The expected maintenance
costs of system Cp; reaches a minimum at the values of the E(4)/7 = 2
for technical system performing in series reliability structure. The op-
timal values of costs Cp; for the system operating in parallel reliability
structure are observed for the smaller value of the relationship E(4)/7,
regardless of the type of the probability distribution of the random
variable 4. In the case, where E(4)/T >> 2, maintenance costs are still
low what is connected with the “safe” maintenance variant includ-
ing frequent system elements inspections performance. However, the
availability ratio decreases due to the existence of unnecessary, redun-
dant maintenance actions performance. The discussed analysis results
are the same for all the studied probability distributions characterizing
the elements delay times.

To sum up, the obtained results (Figures 10 — 15) confirm the con-
clusions reached in the works [22, 23] and lead to the conclusion that
the optimal length of time between every inspections performance T
can be determined even when we do not have complete information
about the form of the probability distribution of the random variable
h. The basic parameter of BIP model, which must be evaluated as pre-
cisely as possible, is the expected value of the delay time E(/). This
is due to its significant impact on all of the system analysed results.
On the other hand, for the system in which the random variable / is
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Fig. 10. The expected costs Cyy when probability distribution of delay time
variable is Weibull distribution
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Fig. 11. System availability ratio (A) when probability distribution of delay
time variable is Weibull distribution
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Fig. 12. The expected costs Cy;y when probability distribution of delay time
variable is rectangular distribution
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Fig. 13. System availability ratio (A) when probability distribution of delay
time variable is rectangular distribution
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Fig. 14. The expected costs Cg;y when probability distribution of delay time
variable is normal distribution
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Fig. 15. System availability ratio (A) when probability distribution of delay
time variable is normal distribution

described by the rectangular probability distribution, one can detect
an economic results variability in the area of their obtained minimum
point (Figures 12, 13, E(%)/T = 2). Unlike the results obtained for oth-
er types of probability distributions of the random variable %, even for
the relation E(/)/T > 3 there are cases where the costs Cp;> 30. These
results confirm that greater dispersion of the values of the variable
h (and hence its less predictability) reduces the effectiveness of the
BIP strategy implementation. It also means, that if there is a practical
possibility, there should be estimated the standard deviation of the
random variable — delay time. The exemplary results, obtained for dif-
ferent values of variation coefficient (v) and identical expected value
delay time (E(%) = 35) for two probability distributions of the variable
h: rectangular and Weibull ones, are presented in the Fig. 16 — 17.
These results give us the possibility to conclude, that:

« despite various forms of the probability distributions of ran-
dom variable /4, the economical results are very similar for a
similar range of variation coefficient v and time period 7,

» when v = 0, the system components should be inspected when
T=E(h).

« the increasing variation coefficient of the variable /4 causes,
that the “optimum” time between inspections 7" should be re-
duced in relation to the expression (6),

* in order to choose the best period between inspections 7, one
should try to estimate the variability range of the delay time
real values, such as the variation coefficient.

The results shown in the Figures 4 — 17 are the basis for the re-
sponse to the second question defined in the initial part of the chapter
relating to the potential consequences of improper estimation of the
parameters of the variable 4. The consequences level (e.g. financial
ones) depends on the level of committed error. Basic observations
of obtained results indicate, that the bad estimation of the parameter
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Fig. 16. The expected costs Cygy for various values of variation coefficient (v)
of delay time parameter when probability distribution of delay time
variable is rectangular distribution

Fig. 17. The expected costs Cg for various values of variation coefficient (v)
of delay time parameter when probability distribution of delay time
variable is Weibull distribution

E(h) value causes a significant difference between the value of esti-
mated time between inspections 7 and the value obtained from equa-
tion (6). As a result, it can impair the efficiency of the results of BIP
strategy implementation. This effect is particularly easy to observe
when the expected value of the variable / is overvalued relative to its
actual value. Following this, the selected time between inspections 7
(too long) will cause, that the ratio satisfies the following inequality:
E(h)/T < 2. Thus, this can cause significant financial and reliability
consequences.

4. Summary

The obtained research results of the BIP model analysis allow ob-
taining a preliminary answer to the question of how the level of delay
time parameter estimation may affect the performance of the technical
system. The analysis involved observation of the impact of the ex-
pected value of the variable / and the forms of the three selected prob-
ability distributions of this random variable on the performance level
of multi-element technical system in “k-out-of-n” reliability structure.
There were also analysed certain rules of BIP policy implementation,
defined by the authors in [22, 23].

On the basis of this carried out research study, it can be concluded
that:

* the main parameter that must be estimated as accurately as it is
possible, based on the available statistical data, is the expected
duration of the delay time; this parameter unequivocally influ-
ences the analyzed cost and reliability results,

* the knowledge about the form of probability distribution of
random variable / is important only from the point of view of
its dispersion and need not be estimated on the basis of statisti-
cal data,

» when there is a possibility to estimate the dispersion of random
variable 4 results, it should be assessed to properly define the
time between inspections 7,

» there should be conducted further research to determine type
of influence of the variation coefficient on optimization for-
mula, described in equation (6).

In the article, authors continue their research related to the DT
modelling for multi-unit systems developed in [22, 23, 25, 32]. The
next step of our research analysis should be connected with its com-
plementation for assumption of a constant mean value and standard
deviation of a variable 4. Moreover, authors focus on definition of
the DT models implementation possibilities for real technical systems
performance optimization (e.g. imperfect maintenance assumption).
This will allow defining the basic principles of preventive mainte-
nance policy selection process from the point of view of the person
who manages the operational processes of technical system.
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Analiza parametréw modeli obstugiwania systemoéw technicznych z
opodznieniem czasowym

Stowa Kluczowe: opdZnienie czasowe, model obstugiwania, metody estymacji parametrow

Abstrakt: W pracy analizie poddano system trzyelementowy (struktura niezawodno$ciowa progowa),
ktérego procesy obslugiwania realizowane sa zgodnie z zatozeniami Polityki Przegladow Blokowych
(BIP). Strategia ta moze by¢ zastosowana w procesie utrzymania systeméw technicznych, gdy znane
sa pewne jego charakterystyki niezawodno$ciowe, bazujace m.in. na informacjach o czasach
pomiedzy uszkodzeniami elementow systemu. W badaniach skupiono si¢ na trzech rozkladach
prawdopodobienstwa tej zmiennej losowej (normalny, Weibull, prostokatny). Model symulacyjny
opracowano przy wykorzystaniu oprogramowania GNU Octave. Analiza okresu opdznienia
czasowego, przy zalozeniu roznych postaci rozktadow prawdopodobienstwa tej zmiennej losowej,
pozwolita na oceng: czy znajomos$¢ typu rozktadu prawdopodobienstwa zmiennej losowej 4 ma istotne
znaczenie dla wynikdw ekonomicznych funkcjonowania systemu, oraz jakie konsekwencje moga
wystapi¢ w wyniku niewlasciwej estymacji wartosci sredniej E(%).

1. Wprowadzenie

W przypadku ztozonych systemow, w ktorych istotny staje si¢ problem modelowania
relacji pomigdzy dwoma odrgbnymi podsystemami, ktére maja wplyw na ogoélng gotowos¢
systemu, wiele prac zwraca uwage na zagadnienie opoznien czasowych w realizacji proceséw
operacyjnych [8].

W 1976r. Christer (za [16]) zaproponowal koncepcj¢ opdznien czasowych Delay-time
(DT) Concept, wykorzystywana do dnia dzisiejszego w teorii procesow odnowy, w celu
optymalizacji czasu niezdatnosci systemu technicznego spowodowanego nie wykrytym w
porg jego uszkodzeniem (np. [9, 10, 14, 16, 20]). W koncepcji tej okres czasu od chwili u, w
ktérej pojawiaja si¢ pierwsze wykrywalne w trakcie przegladu okresowego sygnaly o
pojawiajacym si¢ uszkodzeniu, do chwili uszkodzenia si¢ systemu nazywany jest
opoznieniem czasowym i oznaczany przez h (rys. 1.) [8, 12]. Temat ten jest szeroko
analizowany w literaturze, m.in. w pracach [2, 3, 6, 7, 8, 12, 13, 24, 25, 26, 27, 28], gdzie
przedstawiono przeglad literatury z obszaru zastosowania koncepcji DT, oraz w pracach [22,
23, 25, 32], gdzie skupiono si¢ na mozliwosciach stosowania modeli DT w systemach
wieloelementowych.
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Rys. 1. Koncepcja relacji czasowych [15]

Poprawnos$¢ doboru modelu obstugiwania systemu technicznego z opdznieniem
czasowym bezposrednio zalezy od dokladnosci oszacowania parametréw modelu. W zwiazku
z tym, jednym z podstawowych problemoéw poruszanych w literaturze jest zagadnienie
estymacji parametrow opoznienia czasowego. Obecnie nie istnieje metoda, ktéra pozwolitaby
w bezposredni sposob oszacowaé parametry zmiennej losowej opdznienia czasowego 4 lub
okresli¢ chwile pojawienia si¢ pierwszych symptoméw o uszkodzeniu u [12, 25].

W literaturze znane sq dwie metody estymacji parametréw opdznienia czasowego 4
oraz chwili u. W przypadku, gdy dane eksploatacyjne sq dostgpne oraz wiarygodne istnieje
mozliwo$¢ estymacji parametréw modelu z wykorzystaniem metody najwiekszej
wiarogodnosci (np. [30]). W przeciwnym przypadku, stosowana jest metoda subiektywna
estymacji parametrow bazujaca na opinii ekspertéw (np. [29]). Jedne z pierwszych prac, w
ktérych autorzy opracowali metode z wykorzystaniem subiektywnych opinii ekspertow w
obszarze estymacji wartosci parametru 4 sa [10, 14, 15, 16, 20]. Prace dotyczyly proceséw
obslugiwania systemow inzynierii budowlanej [10], systemow przemystowych [16],
produkcyjnych [15, 20], czy transportowych [14].

W kolejnej pracy [13] autorzy kontynuowali prace badawcze nad zagadnieniem
estymacji parametréw opoznienia czasowego. Autorzy przedstawili przeglad literatury w
badanym obszarze oraz omodwili modele korekty estymacji parametréw opodznienia
czasowego. Ponadto poruszyli problem oszacowania estymatordw obcigzonych w badanym
obszarze. Zagadnienie to kontynuowane bylo w pracy [12], gdzie m.in. kryteria doboru
metody estymacji parametrow zostaly przeanalizowane. Przeglad literatury z obszaru
zastosowania prawdopodobienstwa subiektywnego oraz opinii ekspertow w procesie
podejmowania decyzji eksploatacyjnych z wykorzystaniem koncepcji DT zostat
przedstawiony w pracach [7, 29].

W kolejnych pracach autorzy przedstawili implementacj¢ metody subiektywnej
estymacji parametrow opoznienia czasowego W obszarze funkcjonowania systemu
przemystowego [19], przedsigbiorstwa produkcyjnego [1], oraz przedsiebiorstwa transportu
miejskiego autobusowego [21].

Natomiast w pracy [5] autorzy po raz pierwszy zastosowali metod¢ obiektywng w
procesie estymacji parametru opdznienia czasowego dla obiektu naprawialnego. Parametry
modelu zostaly oszacowane z wykorzystaniem metody najwigkszej wiarygodnosci oraz
Kryterium Informacyjne Akaike’go (AIC). Zaproponowany model zostal rozwinigty w pracy
[4], gdzie autorzy m.in. rozpatrzyli system wieloelementowy sktadajacy si¢ z wielu
komponentow.

W kolejnej pracy [17] autorzy rozpatrzyli system wieloelementowy, w ktorym
operacje diagnozy stanu systemu wykonywane sa planowo co okres czasu 7 oraz podczas
uszkodzen. Zagadnienie estymacji obiektywnej parametréw modelu dla systemu zlozonego
(complex system) przeanalizowano m.in. w pracy [18].

Zagadnienie estymacji modelu w przypadku, gdy jedynie dysponujemy danymi o
chwilach uszkodzen (brak informacji o procesie obstugiwania systemu) zostalo



przeanalizowane w pracy [11]. Z kolei w pracy [31] przedstawiono przyklad optymalizacji
okresu migdzy obstugami w przedsigbiorstwie produkcyjnym.

Na szczego6lng uwage zastuguje rowniez praca [30], w ktdérej autorzy przedstawili
model estymacji parametru opdznienia czasowego z wykorzystaniem obu metod.

Badania literaturowe dowodza, ze problem wlasciwej estymacji parametréw zmiennej
losowej opdzniania czasowego /4 jest niezmiernie wazny i rozwijane sa metody pozwalajace
na ciggle doskonalenie tych oszacowan. W praktyce nie zawsze jest mozliwos¢ prawidlowego
i dokladnego przyblizenia wszystkich parametrow opdznienia czasowego obstugiwanego
systemu. W wielu przypadkach posiadane dane pozwalaja jedynie na oszacowanie wartosci
oczekiwanej oraz odchylenia standardowego opo6znienia. Z tego powodu pojawia si¢ pytanie
o mozliwe konsekwencje blednej estymacji parametréw modelu i zasadno$¢ dziatan
prowadzacych do ich doktadniejszego oszacowania. Dlatego tez celem niniejszego artykutu
jest ocena:

o skutkéw — ekonomicznych i niezawodnos$ciowych — z jakimi nalezy si¢ liczyé
w obslugiwanym systemie, jesli tylko wybrane parametry op6znienia czasowego uda sie
oszacowaé w praktyce,

e niezbednej dokladnosci szacowania parametréw opoznienia czasowego, pozwalajacego
na dobor wtasciwego okresu miedzy inspekcjami w systemie wieloelementowym.

Realizacja tak zdefiniowanych celow osiagnig¢ta zostala poprzez przeprowadzenie
symulacyjnej analizy procesu eksploatacji systemu technicznego o réznych charakterystykach
czasu opdznienia, obslugiwanego wedtug polityki Przegladéw Blokowych (Block Inspection
Policy — BIP). Analiza wynikow pozwolita oceni¢, jaki jest wplyw zmiany zadanych
parametréw czasu opdznienia na uzyskiwane koszty i wskaznik gotowosci systemu. W ten
sposéb mozna oceni¢ skutki przeszacowania, niedoszacowania lub braku pewnych informacji
o dlugosci czasu opdZnienia na wyniki wieloelementowego systemu, obstugiwanego wedtug
strategii BIP. Badania symulacyjne zostaly zastosowane ze wzgledu na brak modelu
analitycznego pozwalajacego opisa¢ koszty 1 gotowos¢ w zaleznosci od charakterystyk
systemu wieloelementowego oraz wszystkich parametréw charakteryzujacych strategi¢ BIP.

W  kolejnych punktach opracowania omoéwiono zalozenia przyjete podczas
modelowania procesu eksploatacji systemu z opdznieniem czasowym, przedstawiono
algorytm symulacyjny wykorzystywany w badaniu oraz przeprowadzono analiz¢ uzyskanych
wynikow.

2. Model Polityki Przegladow Blokowych

W pracy analizie poddano trzyelementowy system funkcjonujacy w progowej (,,2-z-
3”) strukturze niezawodnos$ciowej, ktdérego procesy obstugiwania realizowane sg zgodnie z
zatozeniami Polityki Przegladow Blokowych (BIP). Strategia ta moze by¢ zastosowana w
procesie utrzymania systemow technicznych, gdy znane sa pewne jego charakterystyki
niezawodnosciowe, bazujace m.in. na informacjach o czasach pomig¢dzy uszkodzeniami
elementdw systemu. Przyj¢to zalozenie, ze elementy systemu sa niezalezne, podobnie jak
pojawiajace si¢ symptomy o przysztym ich uszkodzeniu podczas funkcjonowania systemu.
Przyjeta polityka obstugiwania BIP zaklada, ze operacje diagnozy stanu systemu (o stalym
czasie ich trwania) przeprowadzane sa w regularnych odstgpach co 7 jednostek czasu pracy
systemu. Ponadto, przyjeto iz operacje diagnozy stanu systemu sag perfekcyjne, co oznacza
ze wszystkie symptomy o przysziych uszkodzeniach, ktére wystapia w elementach, zostana
w pelni  zidentyfikowane. Jednoczesnie elementy, w ktorych zdiagnozowano symptomy,



podlegaja wymianie podczas operacji diagnozy stanu systemu. Proces eksploatacji

omawianego systemu przedstawia rysunek 2 oraz dodatkowe zatozenia:

e operacje obslugiwania przywracaja element do stanu ,,tak dobrego jak nowy”;

e uszkodzenie systemu jest identyfikowane natychmiast, a operacja naprawy/ wymiany jest
podejmowana tak szybko jak to mozliwe;

e koszty obstugiwania systemu obejmujq: koszt nowego elementu ponoszony przy jego
wymianie, koszty diagnozy stanu systemu, oraz koszty uszkodzenia si¢ systemu;

e czasy poprawnej pracy elementow systemu, czasy napraw/ wymian oraz opoznienie
czasowe sg losowe a ich funkcje gestosci prawdopodobienstwa sg znane.

Model symulacyjny opracowano przy wykorzystaniu oprogramowania GNU Octave.
Lista parametrow analizowanego systemu i procesu eksploatacji, ktére zostalty wykorzystane
w symulacji zostata przedstawiona w tabeli 1. Na rysunku 3 przedstawiono algorytm procesu
symulacji.

= (1 "
T S - -
- (-\L S - -
= {‘1 T
== czas pracy elementun
Lo vmmms piewvkorzystany czas pracy elementu
. —  ppOZnienie czasowe
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Lo ] uszkodzenie systemu
Ipi IpM2 IPM3

Rys. 2. Polityka Przegladéw Blokowych dla rozpatrywanego systemu



. Definicja parametrow procesu zgodnie z Tabela 1 oraz wielkosciami poczatlowymi
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Rys. 3. Schemat algorytmu symulacji




Tabela 1. Parametry modelowanego systemu

Oznaczenie | Opis Podstawowa warto$¢
n Liczba elementow systemu 3
Minimalna liczba elementéw zdatnych
k niezbgdnych do utrzymania zdatnosci 1,3
systemu
Ce Koszt nowego elementu 1
Ci Koszt przegladu 1
Ce Koszt uszkodzenia systemu 10 000
T, Czas niezbedny na realizacje przegladu 0
T Staly czas miedzy kolejnymi operacjami i
przegladu
F (t = u+h) | Funkcja zawodnosci elementu F()=1- i
G(f) Dystrybuanta rozktadu prawdopodobienstwa AT
" czasu naprawy elementu G,@)=1-e '
G0 Dystrybuanta rozktadu prawdopodobienstwa W
i czasu wymiany profilaktycznej elementu G,(n=1-¢
v
o a1 ’(F)
Juh)y=——h""e ™
B
1 .
Funkcja gestosci prawdopodobienstwa f=1b—a’ ifa<h<b
X0 opoOZnienia czasowego 0.if h<aorb<h
1 _[(hf#)zj
/’l - 202
fh ( ) \/% e

Przeprowadzenie analizy wpltywu wartosci parametréw opoOznienia czasowego na
wyniki ekonomiczne systemu technicznego wymaga zdefiniowania funkcji oczekiwanych

kosztéw obslugiwania w jednostce czasu Cp/(7):

gdzie:

Cp(T)=CEy (T)+CCp(T)+Cl g (T)

CEp;— oczekiwane koszty zakupu nowych elementoéw w jednostce czasu,
CCp;— oczekiwane koszty konsekwencji uszkodzenia si¢ systemu w jednostce czasu,
ClIp; — oczekiwane koszty przeprowadzonych diagnoz stanu systemu w jednostce czasu

Oczekiwane koszty nowych elementow w jednostce czasu opisane sg nastepujaca formuta:

gdzie:

CEB] (T ) =

[(n—k+1)- N (T)+ D np(D]-c,

or

Ngr — liczba uszkodzen powstatych w analizowanym okresie eksploatacji,

> npr — liczba elementow profilaktycznie wymienionych w procesie diagnozy stanu systemu,

c. — koszt nowego elementu,
OT — analizowany czas pracy systemu




Ponadto, oczekiwany koszt konsekwencji w wyniku uszkodzenia si¢ systemu jest wyznaczany
zgodnie z formula:
_ Ng(T)-c.
CCy () === (3)
gdzie:
c. — koszt konsekwencji pojawienia si¢ uszkodzenia systemu

Oczekiwane koszty przeprowadzonych operacji diagnozy stanu systemu opisano formula:

Npp(T)-
Cly(T)= 7”&) “ 4)
gdzie:

Npg — liczba operacji diagnozy stanu systemu,

¢; — koszt przeprowadzenia operacji diagnozy stanu systemu

W drugim kroku przeprowadzono analize gotowosci systemu. Wspotczynnik gotowosci
opisano nastgpujaca formuta:

oT(T

AB[ (T) — ( )

OT(T) + Ty (T) + Ty (T) )

gdzie:
Tpr — czas prowadzenia dziatan profilaktycznych,
T'sr — czas dzialan obstugowych korekcyjnych.

3. Proces estymacji parametru / - analiza uzyskanych wynikéw symulacji

Podczas przeprowadzonego badania symulacyjnego zalozono, ze badane sa trzy
systemy, zbudowane i eksploatowane w ten sam sposob, a rézniace si¢ migdzy soba jedynie
charakterystyka opdznienia czasowego ich elementéw. Przyjeto, ze opdZnienie czasowe
systeméw rozni sie¢ forma rozkladu prawdopodobienstwa zmiennej 4 (rozklad Weibull’a,
prostokatny, normalny), jednak warto$¢ oczekiwana zmiennej jest ta sama (E(h) = 35).
Analiza okresu opdznienia czasowego przy zatozeniu réznych postaci rozktadu zmiennej 4,
pozwoli na oceng:

e czy postaé rozktadu prawdopodobienistwa zmiennej losowej # ma istotne znaczenie dla
wynikow ekonomicznych i gotowosci systemu, a co za tym idzie — czy znajomo$¢ postaci
rozkltadu jest konieczna dla doboru okresu miedzy operacjami diagnozy stanu
(inspekcjami) 7,

e jakie konsekwencje kosztowe i niezawodnosciowe moga pojawi¢ si¢ w obstugiwanym
systemie w przypadku niewlasciwej estymacji parametréw opisujacych zmienng h?

Rysunki 4 — 9 przedstawiaja wyniki ekonomiczne i wspdtczynnik gotowosci systemu
uzyskane w analizie trzyelementowego systemu technicznego funkcjonujacego zgodnie
z polityka BIP, w zaleznosci od wartosci oczekiwanej opdznienia czasowego E(/), dtugosci
okresu 7, oraz typu rozkladu prawdopodobienstwa zmiennej losowej 4. Ponadto,
przedstawione wyniki dotycza systemu technicznego funkcjonujacego w dwoch skrajnych
strukturach niezawodnosciowych ,,1 z 3” (struktura niezawodnosciowa réwnolegta — jasne
znaczniki) oraz ,,3 z 3” (struktura niezawodnosciowa szeregowa — ciemne znaczniki).

Dla wszystkich trzech przypadkow uzyskane wyniki ekonomiczne sg bardzo zblizone
bez wzgledu na typ rozkladu prawdopodobienstwa zmiennej 4. Oba parametry: czas migdzy
obstlugami (7)) oraz oczekiwana warto$¢ opdznienia czasowego (E(%)) maja znaczacy wplyw



na poziom oczekiwanych kosztdw obstugiwania, jednakze uzyskane wyniki raczej nie zaleza
od typu rozkladu prawdopodobienstwa zmiennej 4. Plaszczyzny reprezentujace koszty
ponoszone zarOwno przez system szeregowy jak i rownolegly maja te same charakterystyki,
np. dla przypadkow najdtuzszego opoznienia czasowego (E(h) = MTTF = 100) w systemie
szeregowym koszty wahaja si¢ w granicach 0-200 w zaleznosci od wybranej dtugosci okresu
migdzy operacjami diagnozy stanu 7, ale sa niezalezne od tego, jaki rozklad
prawdopodobienstwa opisuje opdznienie czasowe elementow systemu (rys. 4, 6, 8).
Doktadnie ten sam efekt moze by¢ obserwowany dla pozostatych badanych wartosci E(/#) w
obu strukturach niezawodnosci — te same granice kosztow jak i ten sam charakter krzywizny
plaszczyzn opisujacych koszty systemu. Fakt ten pozwala na stwierdzenie, Ze proces
optymalizacji parametréw polityki BIP dla badanego systemu technicznego nie wymaga
znajomosci typu rozkladu prawdopodobienstwa zmiennej losowej 4. Co za tym idzie,
zalozenie niewlasciwej formy tegoz rozktadu nie spowoduje znaczacych réznic w osiaganych
wynikach kosztowych systemu. Podobny efekt mozna obserwowac przy analizie wskaznika
gotowosci systemu (rys. 5, 7, 9).
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Rys. 4. Oczekiwane koszty Cp przy zatozeniu Rys. 5. Wspolezynnik gotowosci systemu (4) przy
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W pracach analizujacych mozliwosci zastosowania polityki BIP w systemach
wieloelementowych [22, 23], okreslono zalezno$¢ migdzy czasem 7 a wartoscia oczekiwang
zmiennej 7 w systemach o szeregowej strukturze niezawodnosciowe;j, dla ktorej uzyskiwany
jest najnizszy koszt dziatan obstugowych i najwyzsza gotowos¢ systemu:

E(h)
2 6)

Zalezno$¢ te przedstawiono na wykresach 4-9 w postaci dodatkowej linii prostej,
w poblizu ktorej znajduja si¢ rozwigzania najlepsze kosztowo i1 niezawodnosciowo
dla badanych warto$ci oczekiwanych E(4). Wyrazenie (6) oraz wyniki widoczne na
wykresach pokazuja, ze ,,prawie optymalny” okres migedzy diagnozami stanu systemu
szeregowego, obstugiwanego wedtug strategii BIP, powinien by¢ wyznaczany na podstawie
informacji o wartosci oczekiwanej czasu opdznienia.

W celu potwierdzenia faktu, ze typ rozkltadu prawdopodobienstwa zmiennej losowej 4
nie ma znaczacego wpltywu na uzyskane wyniki ekonomiczne zastosowania polityki BIP,
zalezno$¢ opisana roéwnaniem (6) poddana zostata dodatkowej analizie (Rysunki 10 — 15).
W tym celu wszystkie wyniki kosztowe oraz wspolczynniki gotowosci systemu, uzyskane
podczas eksperymentéw symulacyjnych przedstawiono w zaleznosci od relacji E(h)/T.
Stosunek E(%)/T ~ 0 oznacza systemy, w ktorych:

e warto$¢ oczekiwana opoznienia czasowego elementow jest bardzo niska (krotki okres
wystgpowania sygnalu przed rzeczywistym uszkodzeniem),

e okres migdzy diagnozami stanu 7 jest bardzo zawyzony w stosunku do oczekiwanego
opoznienia czasowego elementow (zle dobrany okres miedzy inspekcjami).

Jak wida¢, w obu wspomnianych przypadkach wyniki kosztowe systemu sg bardzo
niekorzystne, podobnie jak wspdtczynnik gotowosci. Wraz ze wzrostem stosunku E(4)/7,
poprawiajg si¢ rezultaty ekonomiczne (koszty spadaja), rosnie tez wspotczynnik gotowosci
systemu. Oczekiwane koszty obstugiwania systemu Cp; osiagaja minimum przy wartosciach
zalezno$ci E(h)/T ~ 2 dla systemu technicznego funkcjonujacego w szeregowej strukturze
niezawodnosciowej. Wartosci optimum kosztéw Cp; dla systemu funkcjonujacego
w strukturze niezawodnosciowej rownoleglej sa obserwowane dla mniejszych wartosci relacji
E(h)/T, bez wzgledu na typ rozktadu prawdopodobienstwa zmiennej losowej 2. W przypadku,
gdy E(h)/T >> 2 koszty wcigz sa niskie, co wynika z ,bezpiecznego” wariantu obslugi



zapewniajacego czeste diagnozy stanu elementdéw, jednak wspolczynnik gotowosci maleje,
ze wzgledu na istnienie niepotrzebnych, nadmiarowych inspekcji. Omawiane rezultaty
sa jednakowe dla wszystkich badanych rozkladow prawdopodobienstwa charakteryzujacych

czas opdznienia elementow.
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Rys. 10. Oczekiwane koszty Cpy; przy zalozeniu

rozktadu Wiebull’a opisujacego opdznienie czasowe
elementow systemu
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Rys. 12. Oczekiwane koszty Cpy; przy zalozeniu
prostokatnego rozkladu opisujacego opdznienie
czasowe elementow systemu
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Rys. 14. Oczekiwane koszty Cpy; przy zalozeniu
normalnego rozktadu opisujacego opoznienie czasowe
elementow systemu
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Rys. 11. Wspotczynnik gotowosci systemu (4) przy
zalozeniu rozkltadu Wiebull’a opisujacego opdznienie
czasowe elementow systemu
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Rys. 13. Wspotczynnik gotowosci systemu (4) przy
zalozeniu  prostokatnego rozkladu opisujacego
op6Znienie czasowe elementow systemu
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Podsumowujac, uzyskane wyniki (Rysunki 10 — 15) potwierdzaja wnioski przyjete
w pracach [22, 23] oraz pozwalaja na stwierdzenie, ze optymalna dtugos¢ okresu migdzy
obstugami 7" moze by¢ okreslona nawet w sytuacji, gdy nie posiadamy pelnej informacji
o formie rozktadu prawdopodobienstwa zmiennej losowej h. Podstawowym parametrem
modelu BIP, ktéry musi by¢ oszacowany w sposob jak najbardziej precyzyjny, jest wartosé
oczekiwana czasu opoznienia, gdyz w sposob istotny wpltywa na wszystkie badane wyniki
systemu. Z drugiej jednakze strony, dla systemu w ktérym zmienna losowa 4 jest opisana
prostokatnym rozkladem prawdopodobienstwa, mozna zauwazyé pewna zmienno$¢ wynikoéw
ekonomicznych w granicach punktu minimum (Rysunki 12, 13, E(h)/T~?2).
W przeciwienstwie do wynikéw uzyskanych dla pozostatych typow rozktadow
prawdopodobienstwa zmiennej losowej 4, nawet dla relacji E(h)/T > 3 wystepuja przypadki,
w ktorych koszty Cp; > 30. Wyniki te potwierdzaja, ze wigkszy rozrzut wartosci zmiennej A
(a co za tym idzie jego mniejsza przewidywalnos$¢) obniza skuteczno$¢ wdrozenia polityki
obslugiwania BIP. Oznacza to rowniez, ze, jesli istnieje taka praktyczna mozliwosé, nalezy
oszacowa¢ rowniez odchylenie standardowe zamiennej losowej — czasu opdZnienia.
Przyktadowe wyniki uzyskane przy zatozeniu réznych wartosci wspolczynnika zmiennosci
(v) ale jednakowej wartosci oczekiwanej (E(#) = 35) dla rozkladu prawdopodobienstwa
zmiennej A: prostokatnego i Weibull’a przedstawiono na wykresach 16-17. Na ich podstawie
mozna stwierdzié, ze:
e mimo réznych form rozktadow prawdopodobienstwa wyniki kosztowe sg bardzo zblizone
dla jednakowego zakresu wspolczynnika zmiennosci v i okresu 7,
e gdy v =0, najlepszym sposobem jest diagnozowa¢ stan elementéw systemu gdy 7' = E(h),
e rosngcy wspdtczynnik zmiennosci powoduje, ze ,,optymalny” okres migedzy inspekcjami
T powinien by¢ skrocony w stosunku do wyrazenia (6),
e aby jak najlepiej dobraé¢ okres miedzy diagnozami stanu nalezy probowac oszacowaé
zakres zmienno$ci rzeczywistych wartosci opdznienia czasowego, np. W postaci
wspolczynnika zmiennosci.
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Rys. 16. Oczekiwane koszty Cp; dla roznych wartosci  Rys. 17. Oczekiwane koszty Cp; dla réznych wartosci
wspotczynnika zmiennosci (v) czasu opoznienia wspdtczynnika zmiennosci (v) czasu opodznienia
(prostokatny rozktad prawdopodobienstwa czasu (rozktad prawdopodobienstwa Weibull’a czasu
opoznienia) opoznienia)

Wyniki przedstawione na rysunkach 4 — 17 stanowia podstawe do odpowiedzi réwniez
na drugie pytanie zdefiniowane w poczatkowej czgsci rozdziatlu a dotyczace potencjalnych
konsekwencji niewlasciwej estymacji parametréw zmiennej h. Poziom konsekwencji (np.
finansowych) zalezy od poziomu popelnionego bledu. Podstawowe obserwacje wynikow
wskazuja, ze zle oszacowanie wartosci parametru E(%), powodujac znaczace odchylenie
okresu miedzy przegladami 7" od okreslonego réwnaniem (6), moze pogorszy¢ skutecznosé
wynikow wdrozenia polityki obstugiwania BIP. Efekt ten jest szczegdlnie tatwy



do zaobserwowania, gdy wartos¢ oczekiwana zmiennej /4 zostanie przeszacowana w stosunku
do jego wartosci rzeczywistej. Dobrany na tej podstawie okres migdzy przegladami 7" (zbyt
dhugi) spowoduje, ze rzeczywisty stosunek E(4)/T < 2, co moze spowodowaé znaczace skutki
finansowe i niezawodnosciowe.

4. Podsumowanie

Uzyskane wyniki analizy modelu BIP pozwalaja na uzyskanie wstgpnej odpowiedzi
na pytanie, w jaki sposoéb poziom estymacji parametru opdznienia czasowego moze wplynac
na funkcjonowanie systemu technicznego. Przeprowadzona analiza dotyczyla obserwacji
wplywu oczekiwanej wartosci zmienne] A4 oraz postaci trzech wybranych rozktadow
prawdopodobienstwa tej zmiennej losowej na poziom funkcjonowania wieloelementowego
systemu technicznego o strukturze niezawodnosciowej typu ,k z n”. Zostaly takze
przeanalizowane pewne reguly zastosowania polityki BIP, zdefiniowane przez autorow w
pracach [22, 23].

Na podstawie przeprowadzonego badania mozna stwierdzié, ze:

e podstawowym parametrem, ktéry musi by¢ jak najdoktadniej oszacowany na podstawie
posiadanych danych statystycznych jest oczekiwany czas opdznienia, gdyz w sposob
jednoznaczny wplywa na badane wyniki kosztowe i niezawodnosciowe,

e znajomo$¢ formy rozktadu prawdopodobienstwa zmiennej losowej # ma znaczenie
jedynie z punktu widzenia rozrzutu wartosci zmiennej i nie musi byé szacowana
na podstawie danych statystycznych,

e w przypadku, gdy istnieje mozliwos¢, nalezy oszacowaé rozrzut wynikow zmienne]
losowej A, aby wlasciwie dobiera¢ okres miedzy diagnozami stanu 7,

e nalezy prowadzi¢ dalsze prace badawcze w celu stwierdzenia, jaki jest wplyw
wspotczynnika zmiennosci na wyrazenia optymalizacyjne opisane w pracy wzorem (6).

W artykule autorzy kontynuuja prace badawcze zwigzane z modelowaniem DT dla
systemdw wieloelementowych, przedstawione m.in. w pracach [22, 23, 25, 32]. W nastepnym
kroku nalezy uzupelni¢ przedstawiong analiz¢ o oceng wplywu typu rozkladu
prawdopodobienstwa zmiennej losowej / przy zatozeniu statej wartosci sredniej i zmiennym
odchyleniu standardowym. Ponadto, autorzy skupiaja si¢ na okresleniu mozliwosci
zastosowania modeli DT do oceny funkcjonowania rzeczywistych systemoéw technicznych
(np. uwzglednienie nieperfekcyjnych operacji diagnozowania stanu systemu). Pozwoli to na
okreslenie podstawowych zasad doboru polityki obstugi profilaktycznej z punktu widzenia
osoby zarzadzajacej eksploatacja systemu technicznego.
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